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“大数据分析 ＋人工智能”对数字供应链转型的影响
———基于汽车行业的实证研究
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摘要：基于组织信息处理理论，构建“大数据分析与人工智能 －供应链整合 －供应链敏捷性 －数字供应链转型”的
链式中介模型，运用偏最小二乘结构方程模型和重要性－绩效图对１９２份汽车企业样本进行实证分析。研究发现：
大数据分析与人工智能对数字供应链转型具有显著正向影响；供应链内部整合、供应链外部整合和供应链敏捷性在

大数据分析与人工智能和数字供应链转型之间起到同步和链式中介作用；大数据分析与人工智能和供应链外部整

合在推进数字供应链转型实践方面具有相对较高的重要性和绩效改进空间。
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引言

在数字化浪潮和新的产业竞争格局下，汽车行业面

临着新技术的重新定义和商业模式转型等多重挑战。

此外，中美贸易战、俄乌冲突和新冠疫情使汽车供应链

环境更加不稳定，造成零部件供应多次中断。根据

《２０２３全球汽车供应链核心企业竞争力白皮书》的数
据，２０２２年全球经济波动背景下，汽车零部件供应商总
体利润率从２０２１年的６１％下滑到 ２０２２年的 ５２％。
因此，面对当前动荡且多变的产业环境，有必要对汽车

供应链的结构和模式进行全面重新思考。数字化转型

被认为是克服当前颠覆性环境导致的经济放缓的有效

途径［１］。数字供应链转型能够通过缩短供应响应时间、

增强供应链可见性和预测性来增强供应链韧性，以帮助

企业应对颠覆性环境带来的挑战。当前，我国出台了一

系列政策推动传统供应链到数字供应链的转型。例如，

“十四五”规划中明确提出，要加快数字化发展，利用“上

云用数赋智”行动数据赋能全产业链协同转型，打造数

据供应链和数字化生态体系。在数字供应链转型实践

中，宝马在业内率先部署了代号为“灯塔”（ＢＥＡＣＯＮ）的
人工智能平台，提供人工智能应用创新相关的开发、部
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署、集成与运行服务的平台化环境，加速实现了多业务

场景数字化。然而，通用电气创建了一个跨越物联网平

台的大型供应链，专注于短期成果，并尽可能使用数字

技术，最终却带来了公司股价暴跌和高管离职等问

题［２］。因此，尽管数字供应链带来了预期的好处，但是

许多公司在供应链数字化转型实践中存在质量低、透明

度低和协调度低等问题［３］，如何成功实现数字供应链转

型已成为学术界和实践界共同关注的焦点。

大数据分析和人工智能的结合，在运营和供应链管理

领域备受关注，它可能会从根本上改变供应链运作方式，

为推进数字供应链成功转型提供新的解决方案。然而，现

有研究关于大数据分析与人工智能对于供应链的影响研

究是模棱两可的。一些学者认为，大数据分析与人工智能

的应用有助于改善数据分析［４］，支持供应链管理决策［５］，

为供应链提供了新的价值。而也有学者认为伴随着大数

据分析与人工智能而来的是对ＩＴ系统兼容性、数据可用
性和质量、数据安全等一系列问题的思考［６］。巨大的潜力

和实质性挑战之间的权衡为进一步研究大数据分析与人

工智能在供应链转型中的作用提供了一个有趣的基础。

其次，有学者指出，现有文献缺乏关于数字供应链实施过

程的实证和理论研究［７］。尽管有大量研究调查了数字资

源对数字供应链转型的影响，但其潜在机制仍难以捉

摸［８］。最后，尽管供应链文献已经广泛研究了供应链敏捷

性这一供应链能力，但是环境和市场在不断变化，特别是

新冠疫情对供应链产生了重大影响。数字技术已广泛应

用于当代物流和供应链运营中，重新审查供应链能力并探

索这些能力在数字时代的影响非常重要。

鉴于此，本文以中国汽车行业为样本，基于组织信

息处理理论，探讨大数据分析与人工智能对数字供应链

转型的影响，引入供应链整合和供应链敏捷性，揭示大

数据分析与人工智能影响数字供应链转型的具体机制，

进一步应用重要性 －绩效图识别变量指标在具体行动
领域的重要性和绩效程度。研究结果将拓展对数字供

应链转型机制研究的理论视角，为汽车企业成功实现数

字供应链转型提供重要的方法论指导。

１　理论背景与研究假设
１１　大数据分析与人工智能

大数据分析是旨在通过实现高速捕获、发现和分

析，从大量各种数据中经济地提取价值的新一代技术和

架构［９］。人工智能（ＡＩ）在机器或计算机的辅助下能够
模仿人类的智力和认知能力［１０］。在过去的十年中，大量

数据集的高速生成催生了人工智能驱动的数据处理工

具的出现。大数据分析通过各种 ＡＩ算法，提高了计算
能力和云存储，提高了决策质量，并为各个领域增加了

新的价值。因此，在本文中，大数据分析与人工智能是

指以人工智能驱动的大数据分析。

大数据分析和人工智能的重要性一直处于运营和

供应链管理研究的前沿。大数据分析通过应用数字技

术使管理者能够使用客观证据代替主观判断或直觉做

出理性决策。而大数据分析的实现需要建立特定的工

具来管理潜在的数据量，从而识别趋势，检测模型，并收

集有价值的结果［１１］。人工智能能够从每分钟产生的数

十亿个数据集中获得可操作的见解［１２］。因此，大数据和

人工智能的结合将促进大数据分析的高效完成。研究

已经确定了将人工智能技术应用于大数据问题的优势，

以及其分析见解和预测能力对各种问题的重要价值［１３］。

大数据分析能够利用人工智能改善数据分析，以人工智

能驱动的大数据分析有助于将数据转化为有用的信息，

帮助管理者做出正确决策，进而支持供应链管理。

现有研究将大数据分析与人工智能与供应链管

理［１４］、企业绩效［１５］、技能管理［９］、竞争优势［１６］相结合，

以揭示大数据分析与人工智能的积极影响。然而，一些

学者对大数据分析与人工智能的应用和潜在效益持怀

疑态度，主要原因包括缺乏高层管理承诺、低估竞争、忽

视客户的即时需求、缺乏差异化和营销不力等。综上所

述，探讨大数据分析与人工智能的结合对数字供应链转

型的影响及作用机制具有重要意义。

１２　供应链整合
供应链整合是指与关键供应链合作伙伴的战略协

作，以及对与产品、服务、信息、财务和联合决策相关的

组织内和组织间活动的高效管理［１７］。整合能力使合作

伙伴之间能够快速调整以应对不确定环境中不断变化

的外部因素［１８］。现有文献供应链整合分为供应链内部

整合和供应链外部整合。供应链内部整合是指组织在

多大程度上构建了其内部职能部门的程序、实践和行

为，以实现相互协作和同步，从而满足客户的需求。内

部整合将涉及组织各种功能的协作和调整，以实现供应

链目标［１９］。供应链外部整合是指一个公司与供应商和

客户进行战略合作，以一致的方式构建其战略、实践、程

序和组织行为的程度［２０］。与供应商和客户的整合使公

司能够密切同步内部和外部运营，提高供应链可见性、

信息处理能力，并改善供应链中的关系。此外，供应链

内部整合被认为是实现供应链外部整合的基础。一个

组织内的流程必须在参与信息交换和与供应链中的外

部合作伙伴的协作活动之前保持一致。

大多数关于供应链整合的研究都集中在绩效影响

方面［２１，２２］。很少有研究将供应链整合与数字供应链转

型相结合，尤其是在汽车行业。供应链外部整合为企业

决策提供真实可靠的外部信息，内部整合吸收和处理内

外部信息，为企业数字供应链转型决策提供有效参考。

因此，探究供应链整合对数字供应链转型的影响，对于

成功推进供应链数字化转型具有重要意义。

１３　供应链敏捷性
供应链敏捷性是指整合供应链对内部和环境变化

的警觉性与供应链使用资源及时、灵活地响应此类变化

的能力［２３］。Ｓｗａｆｆｏｒｄ等认为，供应链敏捷性是一种允许
供应链在感知到机会时抓住机会的能力［２４］。基于上述

论点，Ｂｌｏｍｅ等提出供应链敏捷性是一种能够积极影响
企业运营绩效的动态能力［２５］。而 Ｒｉｃｈｅｙ等基于响应性
视角将敏捷性定义为公司和供应链根据对外部性的理

解和反应立即进行流程更改的意愿和能力［２６］。可见，供

应链敏捷性是应对供应链风险和中断的关键动态能力，
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使公司能够及时和可持续地开发、生产和分销产品以应

对和生存高度的动荡和不确定性。此外，供应链敏捷性

可以降低制造领域的成本，提高运营和财务绩效。

尽管供应链文献中广泛讨论了供应链敏捷性的概

念，但环境和市场是不断变化的，特别是新冠疫情对供

应链造成的持续巨大影响。数字技术已广泛应用于现

代物流和供应链运作中，重新审视供应链能力并探讨这

些能力在数字时代的影响具有重要意义。

１４　“大数据分析＋人工智能”与数字供应链转型
“大数据分析 ＋人工智能”是指将大数据分析与人

工智能相结合，利用人工智能技术辅助大数据分析，以

更快速地获取有价值的数据信息。日益复杂的供应链

网络、来源丰富的供应商、全球布局的仓网系统以及动

荡的国际环境都加剧了汽车供应链的复杂性和不确定

性。在如此复杂且冗长的供应链中，有用信息的获取以

及共享具有挑战性。组织信息处理理论强调技术基础

设施作为一种机制可以增加组织的信息处理能力［２７］，因

此，大数据分析与人工智能通过影响企业信息处理促进

数字供应链成功转型。一方面，大数据分析与人工智能

能够使企业从内外部获得大量的数据，并从这些数据中

获取知识，以为决策提供有用信息［２８］。例如，车间的传

感器技术和物联网可以捕获与生产相关的大数据；大数

据的深度学习能够估计生产过程中的剩余工作时间。

另一方面，大数据分析与人工智能增强企业信息处理能

力，加速有用信息在供应链以及价值链间的共享。大数

据分析与人工智能可以轻而易举地从每分钟生成的数

十亿数据集提取有用的见解，通过全面整合资源流、人

才流、信息流以及资金流，使信息链的交织更加完整，实

现全链条信息共享［１４］。综上，大数据分析与人工智能能

够快速捕捉数据库中的有用信息，减少认知不确定性，

进而协助供应链转型决策，最终实现数字供应链转型。

由此，本文提出以下研究假设：

Ｈ１：大数据分析与人工智能对数字供应链转型有正
向影响。

１５　供应链整合的中介作用
组织信息处理理论强调，公司在一个系统中发展，

需要整合以复杂性和不确定性为特征的内部和外部流

程［２９］。遵循组织信息处理理论，供应链要在复杂环境中

发展，必须实现内部和外部的整合。相对于其他行业，

汽车行业冗长和复杂的供应链对于信息处理与共享、零

部件的精度、质量和可追溯性要求更高。因此，大数据

分析与人工智能在汽车供应链整合的应用优势更为突

出。大数据分析与人工智能帮助企业吸收、处理和利用

内外部数据，实现资源共享，加强供应链数字技能与数

字化应用［３０］。

从供应链内部来看，信息技术的使用能够提高内部

职能部门之间的协调性、标准化和合作性［３１］。管理者可

以利用人工智能驱动的大数据分析技术进行建模和模

拟，以提高其处理能力，帮助其内部供应链流程（即物

流、存储、规划、供应）有效运作。因此，大数据分析与人

工智能的使用增强了内部智能流程的可见性，并与组织

目标保持一致，通过在企业内部建立信息处理能力，并

吸收和结合内外部信息为数字供应链转型决策提供支

持。

从供应链外部来看，通过对大数据分析与人工智能

技术的投资，企业可以扩大与供应商和客户的沟通与合

作，促进企业与外部合作伙伴更深层次的融合与合作，

推进供应链外部整合。供应商外部整合使企业能够访

问可信的外部数据［３２］，通过与供应商、客户和合作伙伴

的学习交流，获取数字化转型经验，以推进数字供应链

转型成功。由此，本文提出以下研究假设：

Ｈ２：供应链内部整合在大数据分析与人工智能和数
字供应链转型之间起中介作用。

Ｈ３：供应链外部整合在大数据分析与人工智能和数
字供应链转型之间起中介作用。

１６　供应链敏捷性的中介作用
基于组织信息处理理论，大数据分析与人工智能的

应用将提高组织信息处理能力以及处理速度，帮助企业

及时调整供应链结构以应对外部环境变化［３３］。大数据

分析与人工智能的应用能够快速智能地分析数字时代

下爆炸式增长的数据，并从中提取有价值的信息来管理

供应链问题［１５］，通过构建复杂指挥系统和培育数字化能

力的方式实现供应链敏捷性提升［３４］。因此，大数据分析

与人工智能的应用将有助于企业快速识别和抓住外部

机遇，提升供应链敏捷性。

根据动态能力理论，供应敏捷性可以帮助公司获得

竞争优势并应对供应链中的不确定性，并重新配置公司

层面和供应链层面的资源［３５］。当市场需求、消费者偏好

或竞争态势发生变化时，敏捷的供应链能够迅速感知并

调整其运营策略。供应链敏捷性允许公司通过应用新

程序和资源来取代现有流程，并且有助于根据新条件重

新设计组织结构。因此，供应链需要敏捷性地重组数字

资产与其他组织资源，以便改变其开展业务的方式，从

而实现数字化转型。通过不断感知和抓住市场机会，敏

捷性将促进新产品、服务和商业模式的重组和发展，从

而提高为客户创造的价值。此外，ＡｌＮｕａｉｍｉ等实证发
现，组织敏捷性对数字化转型具有积极影响［３６］。综上，

本文提出以下研究假设：

Ｈ４：供应链敏捷性在大数据分析与人工智能和数字
供应链转型之间起中介作用。

１７　供应链整合和供应链敏捷性的链式中介作用
前文已经对供应链整合和供应链敏捷性的中介作用进

行论述，但对供应链整合和敏捷性的关系未进行探讨。供

应链整合代表了供应链内部和外部协同发展的能力［１７］，可

以帮助企业快速获取和更新外部环境信息，提高供应链的

灵活性和可见性，并增强合作伙伴对彼此业务的了解。

供应链内部整合通过加强跨职能部门沟通和协作

缓解了与传统部门的信息孤岛问题，加快了冲突解决和

响应，并有助于创建更灵活的组织。有效的内部整合将

提高组织资源的利用率，加快对客户需求的响应。供应

链外部整合增加了供应链信息和运营知识的可见性，以

快速应对外部环境波动。其中，与供应商的有效整合有
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助于公司制定快速可靠的新产品开发与研发计划，并减

少成本和质量问题［３７］。与客户的有效整合将减少需求

的不确定性，使供应链计划顺利实施。通过供应商和客

户的整合，企业可以更好地理解外部需求，快速准确地

响应市场需求，提高敏捷绩效［３７］。

已有研究认为，供应链的内部和外部整合为网络中

的组织提供了提升其敏捷能力的机会［３８］。本文认为供

应链内部整合和供应链外部整合是建立供应链敏捷性

的工具。综上所述，供应链整合是供应链敏捷性的前因

变量，供应链整合可以通过敏捷性影响数字供应链转

型。因此，提出以下研究假设：

Ｈ５：供应链内部整合和供应链敏捷性在大数据分析
与人工智能和数字供应链转型之间起链式中介作用。

Ｈ６：供应链外部整合和供应链敏捷性在大数据分析
与人工智能和数字供应链转型之间起链式中介作用。

鉴于上述讨论，本文提出研究的理论模型（图１）。
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２　研究方法
２１　研究设计与数据收集

本文选择汽车企业作为研究对象。一方面，中国汽

车产销总量稳居全球第一，展现出强大的发展韧性。汽

车行业围绕着广泛的全球供应链形成，与供应商和客户

的关系越来越复杂，迫切需要数字供应链转型。另一方

面，汽车行业是分析“多技术”行业动态的最佳选择之

一。汽车行业制造的产品由整合了许多变化和创新速

度不等的技术的部件组成，数字技术的变化将导致汽车

供应链的重建。因此，在中国汽车企业中，数据获取、共

享和利用有望在各种供应链活动中创造价值。数字技

术带来的快速革命是汽车行业１４０年历史中的一个重
要现象，使得汽车供应链的数字化研究具有重要意义。

研究使用多阶段抽样技术，按照地理位置将中国经

济版图划分为东、中、西和东北四个区域，按照各地区省

份数计算权重，通过简单随机抽样选择广东、江苏、浙

江、湖北、河南、四川、陕西、吉林等２０个省份作为初级
抽样单位，并进一步抽取这些省份的汽车企业作为调查

对象，以确保样本的多样性和可推广性。通过在问卷中

增加２个筛选题项，询问受访企业是否正在进行供应链
数字化转型以及目标受访者是否具备对问卷中寻求的

战略和数字信息做出回应所需的知识和意识，以筛选符

合研究的样本企业。数据分两个阶段收集。根据以往

关于战略管理研究的经历，此次调查数据有６个月的时
滞，为了更准确地捕捉题议之间的因果关系，并减少内

生性问题，调研作以下处理：研究的第一阶段从２０２２年
７月到２０２２年８月，旨在搜集受访者的人口统计特征、
企业特征、大数据分析与人工智能、供应链内部／外部整
合相关信息。在此阶段，向３００家汽车公司发放问卷，
回收２３３份问卷。经筛选，删除１７份信息不完整问卷，
保留２１６份有效问卷，问卷有效率为７７６７％。时隔６
个月后，再次邀请第一阶段的受访者回答供应链敏捷性和

数字供应链转型相关的问题。结合两个阶段的数据，最终

得到１９２个完整样本，回复率为８８８９％。这一回复率在
研究的可接受范围内。样本的具体特征如表１所示。

表１　样本的基本信息

个体特征 频率 百分比

性别

　　男 ９８ ５１．０４％
　　女 ９４ ４８．９６％
工作经验

　　＜１年 ２８ １４．５８％
　　１～５年 ４６ ２３．９６％
　　６～１０年 ６３ ３２．８１％
　　＞１０年 ５５ ２８．６５％
职位

　　高层管理者 ２０ １０．４２％
　　中层管理者 ８９ ４６．３５％
　　基层管理者 ８３ ４３．２３％
所有权性质

　　国有企业 ５７ ２９．６９％
　　私有企业 ８０ ４１．６７％
　　外资企业 ３８ １９．７９％
　　其他企业 １７ ８．８５％
规模（员工人数）

　　＜５０人 ３０ １５．６３％
　　５０～９０人 ３１ １６．１５％
　　１００～２９９人 ５２ ２７．０８％
　　３００～９９９人 ３１ １６．１５％
　　≥１０００人 ４８ ２５．００％
成立年限

　　≤５年 １８ ９．３８％
　　６～１０年 ５８ ３０．２１％
　　１１～１５年 ４０ ２０．８３％
　　＞１５年 ７６ ３９．５８％
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２２　变量测量
变量测度主要参考国内外成熟量表，采用回译法进

行翻译。同时，咨询供应链管理领域专家，结合本文的

研究背景进行适当调整，对就职于汽车行业的 ＭＢＡ学
员进行小规模预调研后根据反馈情况完善问卷，形成正

式问卷。本文采用Ｌｉｋｅｒｔ５点评分法对变量进行测量。
大数据分析与人工智能（ＢＤＡ－ＡＩ）主要借鉴

Ｄｕｂｅｙ等和Ｂｅｎｚｉｄｉａ等的研究［５，１５］，由４个测量题项组
成。供应链整合主要借鉴 Ｃｈｅｎｇ等和 Ｊａｊｊａ等的研
究［１９，３８］。其中，供应链内部整合（ＳＣＩＩ）包含４个题项，
供应链外部整合（ＳＣＥＩ）包含８个题项。供应链敏捷性
（ＳＣＡ）主要借鉴Ａｓｌａｍ等和 Ｒａｍｏｓ等的研究［３９，４０］，由５
个测量题项组成。数字供应链转型（ＤＳＣＴ）主要借鉴
Ｎａｓｉｒ等和Ｎｇｏ的研究［４１，４２］，由５个测量题项组成。

同时，本文控制了企业规模（Ｓｉｚｅ）、企业年龄（Ａｇｅ）
和所有权性质（Ｏｗｎｅｒｓｈｉｐ）３个变量。因为不同年限、规
模和所有权性质的汽车企业拥有不同的数字资源、转型

经验以及政府资金支持，因此通过控制上述因素以降低

模型关系可能存在的替代性解释。

３　实证检验与结果分析
３１　无反应偏差与共同方法偏差检验

供应链领域的调查研究可能会出现无反应的问题。

本文利用ＳＰＳＳ和ＳｍａｒｔＰＬＳ进行无反应偏差和共同方法
偏差检验，在比较了早期和晚期受访者的企业特征（如

企业规模、企业年龄和所有权类型）后，ｔ检验结果表明
本文研究不存在统计学差异。这说明无反应偏差对研

究结果没有显著影响。

自我报告的数据可能出现共同方法偏差。为了避

免非统计检验的系统误差，本文随机选取问卷题项，并

采取匿名发放方式以确保被调查者如实填写问卷。此

外，本文使用两种方法检验共同方法偏差。首先，Ｈａｒ
ｍａｎ单因素检验结果显示，单因素解释的最大协方差为
４８２３％，小于５０％的建议标准。同时，本文进行了完全
共线性检验，结果如表２所示，所有题项的内部ＶＩＦ（Ｖａ
ｒｉａｎｃｅＩｎｆｌａｔｉｏｎＦａｃｔｏｒ）值均小于阈值３３。由此说明本
文不存在严重的共同方法偏差。

３２　信度与效度检验
本文利用 ＳｍａｒｔＰＬＳ４软件构建偏最小乘结构方程

模型（ＰａｒｔｉａｌＬｅａｓｔＳｑｕａｒｅｓ－ＳｔｒｕｃｔｕｒａｌＥｑｕａｔｉｏｎＭｏｄｅｌｉｎｇ，
ＰＬＳ－ＳＥＭ）对模型进行评估与检验，检验结果如表２所
示。Ｃｒｏｎｂａｃｈ′ｓα和组合信度（ＣＲ）均大于０７，符合建
议标准。平均方差萃取量（ＡＶＥ）也均符合大于０５的
建议标准。区分效度检验结果如表３所示，所有结构的
ＡＶＥ的平方根大于结构之间的相关性，ＨＴＭＴ（Ｈｅｔｅｒｏ
ｔｒａｉｔ－ＭｏｎｏｔｒａｉｔＲａｔｉｏ）小于０９０的阈值，证明模型变量
具有良好的信度和效度。最后，数字供应链转型

（０７１３）、供应链敏捷性（０６８５）、供应链外部整合
（０５２４）和供应链内部整合（０２９３）的Ｒ２值表明具有足
够的预测效度①。

３３　假设检验
３３１　直接效应假设检验

由表４可知，大数据分析与人工智能对数字供应链
转型产生显著正向影响（β＝０３２４，ｐ＜００１），Ｈ１得到
支持。

３３２　中介效应假设检验
使用ｂｏｏｔｓｔｒａｐｐｉｎｇ技术（５０００次重新抽样）来准确

估计模型中的关系及其显著性。表５展示了模型的中
介效应的路径系数。结果表明，供应链内部整合（β＝
０１５０，ｐ＜０００１）、供应链外部整合（β＝０１６１，ｐ＜
００５）和供应链敏捷性（β＝００４０，ｐ＜００５）在大数据分
析与人工智能和数字供应链转型之间起中介作用，Ｈ３、
Ｈ３、Ｈ４得到验证。此外，供应链内部整合和供应链敏捷
性在大数据分析与人工智能和数字供应链转型之间起

到了链式中介作用（β＝００３１，ｐ＜００５），Ｈ５得到检验。
供应链外部整合和供应链敏捷性在大数据分析与人工

智能和数字供应链转型之间起到了链式中介作用（β＝
００４５，ｐ＜００５），Ｈ６得到验证。
３４　重要性 －绩效图分析（Ｉｍｐｏｒｔａｎｃｅ－Ｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅ
ＭａｐＡｎａｌｙｓｉｓ，ＩＰＭＡ）

重要性－绩效图分析是 ＰＬＳ－ＳＥＭ中一种有效的
分析方法。它通过考虑潜在变量分数平均值的维度来

扩展路径系数估计的标准结果报告，旨在确定对目标构

念具有相对高重要性，但也具有相对较低的绩效的前

因。结合实际ＰＬＳ－ＳＥＭ应用中的重要性和绩效分析，
能够产生额外的发现和结论。因此，重要性 －绩效图分
析允许对构念进行优先排序以改进目标构念，并将分析

扩展到指标层面以确定最重要的具体行动领域［４２］。

重要性－绩效图分析主要对比了ｘ轴上的（非标准
化）总效应与ｙ轴上从０到１００范围内重新缩放的潜在
变量分数，并以图形方式结合了这两个方面的内容。图

２结果显示，大数据分析与人工智能对于数字供应链转
型尤为重要。更准确地来说，大数据分析与人工智能绩

效每增加１个单位点，数字供应链转型的绩效将会增加
０７２（其他条件不变）。由于大数据分析与人工智能的
绩效相对较低，因此有很大的改进空间。正如前文所

述，人工智能和大数据分析提供了利用现有企业资源为

供应商和客户创造更多价值的基础要素，也是实现数字

供应链转型的核心资源。此外，相对于供应链内部整

合，供应链外部整合对于提升数字供应链转型绩效更重

要，且供应链外部整合的绩效相对较低，有进一步提升的

空间。因此，在实现数字供应链转型实践方面，大数据分

析与人工智能和供应链外部整合是需要关注的重点。

图３展示了构念指标层面的重要性－绩效图。在大
数据分析与人工智能构念指标层面，ＢＤＡ１（利用先进的分
析技术，如模拟、优化、回归改进决策）具有较高的重要性，

同时为绩效改进提供了潜在空间。因此，绩效改进可以侧

重于高级分析技术的学习培训及其在决策中的应用。此

①因为Ｒ２是对模型的解释和预测能力的度量，并非判断变量和效度的关键指标，因此此处未列示，留存备索。
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外，在供应链外部整合层面，ＳＣＥＩ４（与关键客户共同决策
关于产品设计／修改、流程设计／修改、质量改进和成本控
制）和ＳＣＥＩ８（与主要供应商的系统耦合，例如供应商管理
库存、准时制、看板、连续补货）具有较高的重要性，并且存

在一定的改进空间，特别是ＳＣＥＩ８。因此，绩效改进应该
侧重于在关键客户共同决策和与主要供应商的系统耦合

中进一步应用大数据分析与人工智能技术，增加企业的信

息处理能力，改善企业决策质量。

表２　信度与效度检验结果

变量 测量题项 因子载荷 ＶＩＦ Ｃｒｏｎｂａｃｈ′ｓα ＲｈｏＡ ＣＲ ＡＶＥ

大数据分析和人工智能

（ＢＤＡ－ＡＩ）
公司使用先进的分析技术（如模拟、优化、回归）来

改进决策。
０９１１ ３２２５ ０８９８ ０８９９ ０９２９ ０７６５

公司使用多种数据源改进决策。 ０８８４ ２６７１

公司使用数据可视化技术（如仪表板）帮助决策者

理解复杂信息。
０８５１ ２２０３

公司在供应链流程的通信设备（如智能手机、计算

机）中部署仪表板应用程序／信息。
０８５３ ２３１２

数字供应链转型（ＤＳＣＴ） 公司将一切可以数字化的东西数字化。 ０８６１ ２５０５ ０８９３ ０８９４ ０９２１ ０７００

公司从供应链的不同来源收集了大量数据。 ０８３１ ２２１２

公司已经应用数字化技术在不同的业务流程之间

建立了一个更强大的网络。
０８５０ ２５０２

公司已经应用数字化来增强公司与客户的互动系

统，并实现与客户更有效的沟通。
０７９６ １９３８

公司经常通过数字化来实现供应链中的信息交换。 ０８４５ ２３２２

供应链敏捷性（ＳＣＡ） 公司可以快速检测环境中的变化。 ０８４９ ２６７３ ０８７３ ０８７６ ０９０８ ０６６５

公司不断从供应商和客户那里收集信息。 ０８３０ ２５０８

公司可以根据实施决策的需要调整供应链运作。 ０８２４ ２１５４

公司可以对新的市场变化做出快速反应。 ０８１１ １９４８

公司可以根据市场需求调整产品结构。 ０７６０ １８５８

供应链外部整合（ＳＣＥＩ）
公司与关键客户分享信息（关于销售预测、生产计

划、订单跟踪和追踪、交付状态、库存水平）。
０７６３ ２０１９ ０９１２ ０９１３ ０９２９ ０６２０

公司开发与关键客户的合作方法（如风险／收入共
享、长期协议）。

０７４７ １９２２

公司与关键客户的系统耦合（例如，供应商管理库

存、准时制、看板、连续补货）。
０７８９ ２１５７

公司与关键客户共同决策（关于产品设计／修改、流
程设计／修改、质量改进和成本控制）。

０７７９ ２０７４

公司与主要供应商共享信息（关于销售预测、生产

计划、订单跟踪和追踪、交付状态、库存水平）。
０８０６ ２２７７

公司开发与关键供应商的合作方法（例如，供应商

开发、风险／收入共享、长期协议）。
０７８８ ２１６３

公司与主要供应商共同决策（关于产品设计／修改、
流程设计／修改、质量改进和成本控制）。

０８２０ ２６７０

公司与主要供应商的系统耦合（例如，供应商管理

库存、准时制、看板、连续补货）。
０８０２ ２４３２

供应链内部整合（ＳＣＩＩ）
公司与采购部门分享信息（关于销售预测、生产计

划、生产进度和库存水平）。
０８７１ ２３６９ ０８５８ ０８６４ ０９０４ ０７０２

公司与采购部门共同决策（关于销售预测、生产计

划和库存水平）。
０８０１ １８６３

公司与销售部门分享信息（关于销售预测、生产计

划、生产进度和库存水平）。
０８０６ １７１４

公司与销售部门共同决策（关于销售预测、生产计

划和库存水平）。
０８７１ ２３５７

４　结论与启示
４１　研究结论

首先，本文证实了大数据分析与人工智能推进数字

供应链转型，并起到核心作用。这与本文关于文献和组

织信息处理理论的研究结果一致，表明大数据分析与人工

智能将有效整合供应链中积累的大量数据，帮助供应链转
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表３　区分效度检验结果

Ｆｏｒｎｅｌｌ－Ｌａｒｃｋｅｒ标准 ＢＤＡ－ＡＩＤＳＣＴ ＳＣＡ ＳＣＥＩ ＳＣＩＩ

ＢＤＡ－ＡＩ ０８７５

ＤＳＣＴ ０７５２ ０８３７

ＳＣＡ ０７０３ ０７５０ ０８１５

ＳＣＥＩ ０７２６ ０７３４ ０７５２ ０７８７

ＳＣＩＩ ０５４５ ０６８９ ０６９３ ０５８３ ０８３８

ＨＴＭＴ标准 ＢＤＡ－ＡＩＤＳＣＴ ＳＣＡ ＳＣＥＩ ＳＣＩＩ

ＢＤＡ－ＡＩ

ＤＳＣＴ ０８４０

ＳＣＡ ０７９４ ０８４７

ＳＣＥＩ ０８００ ０８０９ ０８４０

ＳＣＩＩ ０６１７ ０７８４ ０７９６ ０６５５

型决策，进而实现数字供应链转型。从组织信息处理理

论的角度来看，这一发现证实了大数据分析与人工智能

可以提高处理信息的能力，促进供应链的数字化转型。

因此，企业需要引入大数据分析与人工智能进行数字化转

型，以应对工业４０时代和环境不确定性的挑战。
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表４　直接关系检验结果
系数 ｔ统计 ｐ值 ２５０％ ９７５０％ 支持

Ｈ１：ＢＤＡ－ＡＩ－＞ＤＳＣＴ ０３２４ ２９３０ ０００３ ００６４ ０４９８ 是

　　注：表示ｐ＜０００１，表示ｐ＜００１，表示ｐ＜００５。下表同
表５　中介效应检验

系数 ｔ统计 ｐ值 ２５０％ ９７５０％ 支持

Ｈ２：ＢＤＡ－ＡＩ→ＳＣＩＩ→ＤＳＣＴ ０１５０ ３８９５ ００００ ００８１ ０２３２ 是

Ｈ３：ＢＤＡ－ＡＩ→ＳＣＥＩ→ＤＳＣＴ ０１６１ ２１８７ ００２９ ００５２ ０３３８ 是

Ｈ４：ＢＤＡ－ＡＩ→ＳＣＡ→ＤＳＣＴ ００４０ ２２６８ ００２３ ００１０ ００８１ 是

Ｈ５：ＢＤＡ－ＡＩ→ＳＣＩＩ→ＳＣＡ→ＤＳＣＴ ００３１ ２０５５ ００４０ ０００７ ００６５ 是

Ｈ６：ＢＤＡ－ＡＩ→ＳＣＥＩ→ＳＣＡ→ＤＳＣＴ ００４５ ２１１２ ００３５ ００１０ ００９４ 是
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其次，研究进一步论证了大数据分析与人工智能通

过增强供应链内外部整合和供应链敏捷性进而推进数

字供应链转型的路径。一方面，大数据分析与人工智能

的应用使企业智能识别、收集、分析和利用供应链内外

部有价值的数据信息，打破供应链内外部信息壁垒，提

高整合效率，以实现数字供应链转型。另一方面，大数

据分析与人工智能帮助企业从每分钟产生的数十亿个

数据集中获得可操作的措施，以应对外部的高度动荡，

提高供应链敏捷性，快速改变数字供应链转型策略，实

现成功转型。

最后，供应链内外部整合是供应链敏捷性的前因变

量，供应链内外部整合在大数据分析与人工智能和数字

供应链转型间起到链式中介作用。大数据分析与人工

智能通过提高供应链的内外部整合程度，提高供应链的

敏捷性，进而促进数字化供应链的变革。进一步分析重

要性－绩效图可知，供应链外部整合具有相对重要的作
用。

４２　理论贡献
本文通过整合大数据分析与人工智能，扩展了组织

信息处理理论，从而更深入地理解了支持供应链内部和

外部整合以实现数字供应链转型的机制。为汽车行业

数字供应链转型文献提供新的见解，回应对于数据分析

与人工智能影响的争议。以往研究主要从资源基础观

和动态能力理论视角解析供应链转型的模型，而本文以

信息处理理论为视角，从信息流的角度拓展了学者们对

数字供应链转型机制研究的理论视角。此外，以往学者

研究了数字孪生等具体技术在数字供应链转型中的应

用。而如今，人工智能每天都被来自不同行业的众多组

织和公司使用，其作用不容忽视。本文考虑了大数据分

析与人工智能，从获取有用信息以及降低认知不确定的

视角验证了大数据分析与人工智能在汽车供应链信息

处理中的独特作用。

本文从响应性视角探讨了企业部署的资源如何改

变企业的战略措施。在物流和供应链管理研究中，资源

基础观会受到关于资源最终有助于绩效这一事实的公

平批评。然而，资源基础观没有明确说明“如何和为什

么”或“以何种方式”部署资源将导致明确的能力来制定

应对措施和战略，以实现公司的效率和有效性。本文验
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证了敏捷性这一响应能力对于数字供应链转型战略的

正向影响，以及其在数字技术与数字供应链转型间的中

介作用。本文说明了敏捷性对于企业资源与能力发展

的连接作用，有助于物流和供应链学科理论的进一步发

展。

４３　实践启示
首先，管理者有机会使用他们所拥有的大数据分析

与人工智能技术来实现数字供应链的成功转型。管理

者要识别与大数据匹配的人工智能技术，将数据转化为

算法。例如，机器学习是一种分析大数据的人工智能方

法。利用机器学习来分析企业投资和运营数据，可以得

到很好的预测结果。此外，提高大数据分析与人工智能

技术应用的重点应放在利用先进的分析技术（如模拟、

优化、回归）来改进决策。企业应利用人工智能算法，优

化聚类分析、相关分析、回归预测分析等传统的数据统

计方法，有效识别和分析车辆终端收集的各方面数据，

充分挖掘数据价值。

其次，利用大数据分析与人工智能优化供应商系统

耦合。将人工智能技术用于库存管理、仓储作业、智能

追溯等供应链环节，实现供应链物流的自动化和智能

化。利用大数据分析与人工智能精准分析来自关键客

户的需求，利用有价值的数据信息分析当前产品和流程

的痛点，以提高与关键客户的沟通协作。此外，管理者

应通过制定程序来提高供应链的敏捷性，这反过来会积

极影响数字化供应链的转型。在当前不稳定的供应链

环境下，供应链敏捷性对于应对环境不确定性至关重

要。特别是在新经济下，管理者应积极实施和部署整合

和敏捷战略，实现数字供应链转型，保持市场竞争优势。

最后，政策制定者应为企业制定有吸引力的激励措

施，以大力推动供应链数字化。比如，政府可以通过响

应贷款利率的奖金或税收减免等方式补贴对企业有积

极影响的数字技术投资。此外，决策者必须加强数字技

术设施的建设和扩展，如区块链、物联网、５Ｇ网络和数
据中心的部署。只有当运行良好的基础设施到位时，企

业才有可能在供应链层面推进数字化。

４４　研究局限及展望
本文仍存在一定局限性。首先，研究是基于可能受

共同方法偏差影响的自我报告数据。虽然排除了共同

方法偏差数据的所有可能性，但仍然建议使用二手数据

检验，以确保因果关系更加准确。其次，检验了大数据

分析与人工智能如何影响数字供应链转型。未来的研

究应该增加调节效应检验，如数字化导向、员工数字素

养、知识场活性等，以探索其边界条件，这将拓宽关于数

字供应链转型的文献。最后，本文的研究对象是中国的

汽车供应链，且样本量较小。未来的研究应该在不同的

背景下进行跨国和跨行业研究，以检验模型变量之间的

关系。
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